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ບົດຄດັຫຍ ໍ້ 
 ການຮູູ້ຈໍາຕົວອັກສອນ ດູ້ວຍແສງ OCR ເປັນເຕັກໂນໂລຊ  ສໍາຄັນທ ີ່ແປງ
ຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ພິມ ຫ ຼື ຂຽນດູ້ວຍລາຍມຼືໃຫູ້ເປັນຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ເຄຼືີ່ອງສາມາດອ່ານໄດູ້ ເຮັດ
ໃຫູ້ສາມາດປະມວນຜົນ ແລະ ວິເຄາະຂ ໍ້ມູນໄດູ້ໂດຍອັດຕະໂນມັດແຕ່ເຖິງຢ່າງໃດກ ໍ່
ຕາມ OCR ສໍາລັບ ພາສາທ ີ່ມ ຂ ໍ້ຄວາມຊັບຊູ້ອນ ເຊັົ່ນພາສາລາວແມ່ນສິີ່ງທ ີ່ທູ້າທາຍ 
ເນຼືີ່ອງຈາກວ່າລັກສະນະຕົວອັກສອນທ ີ່ຊັບຊູ້ອນ. ດັົ່ງນັັ້ນ, ບົດຄົັ້ນຄວູ້າວິໄຈໄດູ້ນໍາສະເ
ໜ  ການໃຊູ້ເຄຼືີ່ອງມຼື jTessBoxEditor ສໍາລັບການຝຶກ OCR ໃຫູ້ຮູູ້ຈໍາຂ ໍ້ຄວາມ
ພາສາລາວ. ເຄຼືີ່ອງມຼື jTessBoxEditor ແມ່ນສວ່ນເສ ມຂອງ  ເຄຼືີ່ອງມຼື Tesseract 

OCR ມ ສວ່ນໜູ້າຕ່າງທ ີ່ີ່ໃຊູ້ງານງ່າຍ ສໍາລັບການສູ້າງ ແລະ ປັບແຕ່ງຂ ໍ້ມູນການຝຶກ. 
ບົດຄົັ້ນຄວູ້າວິໄຈໄດູ້ສະແດງຂະບວນການສູ້າງແບບຈໍາລອງ OCR ສໍາລັບຂ ໍ້ຄວາມ
ພາສາລາວ ລວມເຖິງການເກັບຂ ໍ້ມູນ, ການສູ້າງການຝຶກຂ ໍ້ມູນ ແລະ ການວັດປະເມ ນ
ຜົນການສູ້າງແບບຈໍາລອງ. ຜົນການທົດເຫັນວ່າ ການສູ້າງຊຸດຂ ໍ້ມູນ,ການສູ້າງໄຟລ 
Tiff/Box ໂດຍການແຍກຕົວອັນສອນ, ແຍກຕົວພະຍັນຊະນະ ຫ ຼື ການປະສົມ
ພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວອັກສອນ ການຮູູ້ຈໍາຕົວອັກສອນພາສາລາວໃນການປ້າຍລົດ
ລາວແມ່ນມ ປະສິດ ທິພາບຄຼືກັນ ໂດຍມ ການຝຶກແບບ train with existing box 

ແລະ ການຝຶກແບບ shape clustering. ໃນສວ່ນຄວາມໄວ ແລະ ຄວາມບ ໍ່ຊັບຊູ້ອນ 
ເຫັນວ່າ ການສູ້າງຊຸດຂ ໍ້ມູນແບບການແຍກຕົວອັກສອນ, ແຍກພະຍັນຊະນະ ແລະໃຊູ້
ການຝຶກແບບ train with existing box ແມ່ນມ ຜົນດ ກວ່າ. 

ຄາໍສັບສາໍຄນັ: ການຮູູ້ຈໍາຕົວອັກສອນ, ຕົວອັກສອນລາວ, ຊຸດຂ ໍ້ມູນ, ການຝຶກ, ປ້າຍ
ລົດລາວ, ເຄຼືີ່ອງມຼື jTessBoxEditor, ການປະມວນຜົນຮູບພາບ
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Abstract 

 Optical Character Recognition (OCR) is a critical technology 

that converts printed or handwritten text into machine-readable text, 

enabling automated data processing and analysis. However, OCR for 

languages with complex text, such as Lao, presents unique challenges 

due to the intricate nature of the characters. This paper introduces the 

use of the jTessBoxEditor tool for training an OCR engine to 

recognize Lao text. The jTessBoxEditor tool, an extension of the 

Tesseract OCR engine, provides a user-friendly interface for creating 

and refining training data. The experimental results demonstrate the 

effectiveness of various techniques in recognizing Lao characters on 

Lao car plate. These techniques include data set creation, the 

generation of Tiff/Box files through character separation, and the 

isolation or combination of consonants and letters. Notably, the 

utilization of both existing box training and shape clustering training 

contributes to improved recognition performance. Furthermore, our 

findings highlight the importance of speed and simplicity in the OCR 

modeling process. Specifically, the creation of a dataset that involves 

character separation and consonant isolation, coupled with the use of 

existing box training, emerges as the most efficient and effective 

approach for Lao text recognition. 

Keyword: Optical Character Recognition (OCR), Lao Character, 

Data Set, Data training, Lao Car Plate, jTessBoxEditor 

tool, Image Processing.

 

1. ພາກສະເໜ  
 ເ ຕ ັ ກ ໂ ນ ໂ ລ ຊ   OCR (Optical Character 

Recognition) ແມ່ນການແຍກຂ ໍ້ຄວາມອອກຈາກຮູບ
ພາບ ຫ ຼື ການແປງຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ຢູ່ໃນຮູບພາບມາເປັນຂ ໍ້ຄວາມ
ດ ຈິຕູ້ອນໂດຍການສາຍແສງ ເຊິີ່ງມ ການລິເລ ີ່ມຕັັ້ງແຕ່ປີ 
ຄ.ສ 1920 ໂດຍນັກຟິຊ ິກຊາວເຢຍລະມັນທ ີ່ມ  ຊ ຼື ີ່ວ່າ 
Emanuel Goldberg ໄດູ້ປະດິດອຸປະກອນທ ີ່ເປັນຈຸດເລ ີ່ມ
ຕົັ້ນຂອງເຕັກໂນໂລຊ  OCR ເຊິີ່ງເປັນຕົວອ່ານຕົວອັກສອນ
ແລ ູ້ ວປ ່ ຽ ນ ເ ປ ັ ນລ ະຫ ັ ດ ໂທລ ະ ເລກມາດຕະຖ ານ 

(Phommachanh & Phommachanh, 2019). ຫ ັງຈາກ
ນັັ້ນໃນປີ ຄ.ສ 1927 Goldberg ກ ໄດູ້ພັດທະນາເຕັກໂນ
ໂລຊ  OCR ໃຫູ້ມ ຄຸນນະພາບດ ກວ່າເກົົ່າກັບດູ້ວຍສິີ່ງປະດິດ
ທ ີ່ມ ຊຼືີ່ວ່າ “Statistical Machine” ເຄຼືີ່ອງມຼືທ ີ່ເຮັດໜູ້າທ ີ່

ຊອກຫາບ່ອນເກັບມູ້ຽນໄມໂຄຣຟິມ (Micro film) ເຊິີ່ງ
ເຮັດໜູ້າທ ີ່ ໃນການລະບຸຂ ໍ້ມູນດູ້ວຍ ການຈຼືີ່ດູ້ວຍແສງ ໂດຍ
ການເຮ ັດວຽກຂອງເຄ ຼື ີ່ອງອ ່ ານສະຖ ິຕ ິ ໄດ ູ້ ເຮ ັດໃຫູ້  
Goldberg ປະສົບຜົນສໍາເລັດ ແລະ ໄດູ້ຮັບສິດທິບັດສໍາລັບ
ການປະດິດນ ັ້ກ່ອນທ ີ່ຈະຖຼືກຊຼືັ້ໂດຍ IBM. ຈົນມາເຖິງປີ 
ຄ.ສ 2000 ທ ີ່ OCR ອອນໄລນ໌ (Web OCR) ຖຼືກເປີດ
ໃຊູ້ຜ່ານຄລາວ (Cloud) ແລະ ແອັບພລິເຄຊັນເທິງມຼືຖຼື 
(Mobile Application) ທ ີ່ເພ ີ່ມຄວາມສະດວກໃນການ 
ນໍາໃຊູ້ໂດຍຜ່ານໂທລະສັບມຼືຖຼືທ ີ່ມ ຄວາມສະຫ າດຫ າຍຂຼືັ້ນ 
ເຊິີ່ງເຮັດໜູ້າທ ີ່ໂດຍການແຍກຂ ໍ້ ຄວາມທ ີ່ບັນທຶກໄວູ້ໂດຍ
ໃຊູ້ກູ້ອງຖ່າຍຮູບຂອງອຸປະກອນ ຖູ້າອຸປະກອນບ ໍ່ຮອງຮັບ 
OCR ກ ຍັງມ ວິທ ການອ່ານຕົວອັກສອນໂດຍໃຊູ້ OCR 

API ທ ີ່ເຮັດວຽກໂດຍການແຍກຂ ໍ້ຄວາມອອກຈາກໄຟລ໌
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ຮູບພາບ, ຈາກນັັ້ນ ມັນຈະສົົ່ງຄຼືນຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ແຍກອອກມາ 
ໄປຫາແອັບພລິເຄຊັນອຸປະກອນເພຼືີ່ອດໍາເນ ນການຕ ໍ່ໄປ. 
 ເ ຕ ັ ກ ໂນ ໂລຊ   OCR (Kaur & Singh, 2019; 

Kumar & Singh, 2022) ມ ຄວາມສໍາຄັນຫ າຍ ແລະ ຍັງ
ໄດູ້ຖຼືກນໍາໃຊູ້ຢ່າງຫ ວງຫ າຍໃນຊ ວິດປະຈໍາວັນຂອງພວກ
ເຮົາຍົກຕົວຢ່າງ: ເຄຼືີ່ອງສະແກນເອກະສານ, ແອັບແປພາສາ, 
ເຄຼື ີ່ອງມຼືປ່ຽນຂ ຄວາມຈາກຮູບພາບເປັນຂ ຄວາມຕົວອັກ 
ສອນ ແລະ ອຼືີ່ນໆ ເຊິີ່ງໃນເຕັກໂນໂລຊ  OCR ຫ ຼື ການຮູູ້ຈໍາ
ອັກສອນພາສາລາວມ ຄວາມທູ້າທາຍ ເນຼືີ່ອງຈາກພາສາລາວ
ມ ເອກະລັກ ແລະ ໂຄງສູ້າງທ ີ່ຊັບຊູ້ອນ ບ ໍ່ຄຼືກັບຕົວອັກສອນ
ພາສາອັງກິດ ເຊິ ີ່ງການຄົ ັ້ ັ້ນຄວູ້າວິໃຈ ແລະ ການນໍາໃຊູ້ 
ແມ່ນຍັງມ ຄວາມຖຼືກຕູ້ອງຂອງຂ ໍ້ມູນຍັງຕໍໍ່າ ແລະ ຍັງບ ໍ່ຖຼືກ
ໄວຍະກອນໃນພາສາລາວ ເຮັດໃຫູ້ຫ າຍພາກສ່ວນຍັງບ ໍ່ສາ 
ມາດໃຊູ້ເຄຼືີ່ອງມຼືທ ີ່ອໍານວຍຄວາມສະດວກໃນການສູ້າງ ຫ ຼື 
ແປເອກະສານ. ການຄົັ້ນຄວູ້າທ ີ່ຜ່ານມາ ສໍາລັບພາສາທ ີ່ຊັບ 

ຊູ້ອນ ເຊັົ່ນ: ພາສາອາລາບິກ ຫ ຼື ພາສາຈ ນ ເຊິີ່ງຂ ໍ້ມູນການ
ຝຶກທ ີ່ມ ປະສິດ ທິພາບສູງ ແລະ ເຄຼືີ່ອງມຼື jTessBoxEditor 

(Singh, & Singh, 2018; Sharma, & Gupta, 2019) 

ໄດູ້ຮັບໃນການສູ້າງແບບຈໍາລອງການຈຼືີ່ຈໍາຕົວອັກສອນທ ີ່
ຊັບຊູ້ອນປະກອບກັບການຮູູ້ຈໍາອັກສອນພາສາລາວຍັງບ ໍ່ທັນ
ມ ການເຜ ຍ ແຜ່. ດັົ່ງນັັ້ນ, ບົດຄົັ້ນຄວູ້າວິໄຈນ ັ້ ຈຶີ່ງມ ຈຸດປະ 
ສົງນ ໍາໃຊູ້ການຝຶກການຮູູ້ຈ ໍາຕ ົວອ ັກສອນລາວ ດູ້ວຍ 
jTessBoxEditor ແ ລ ະ  Serack Tesseract Trainer   

(Ammar & Koubaa, & Boulila & Benjdira & 

Alhabashi, 2023), (Yap, W. J., & Tan, C. 

C. ,2019), (Hlaing, Z. T., Zaw, Z., & Oo, K. 

Z. ,2018) ເພຼືີ່ອສູ້າງແບບຈໍາລອງ ການຮູູ້ຈໍາພາສາລາວ ທ ີ່
ຖຼືກຕູ້ອງສໍາລັບຕົວອັກສອນ ໂດຍ ປະຍຸກໃຊູ້ກັບ ປ້າຍລົດ
ໃນປະເທດລາວ. 
2. ອປຸະກອນ ແລະ ວທິ ການ  
2.1 ເຄຼືີ່ອງມຼື jTessBoxEditor 

 jTessBoxEditor ເປັນເຄຼືີ່ອງມຼືຕົວຊ່ວຍທ ີ່ມ ໜູ້າ
ຕ່າງກຣາຟຟິກສໍາລັບຜູູ້ໃຊູ້ (Graphical User Interface: 
GUI) ເຊິີ່ງເປັນເຄຼືີ່ອງມຼືຊ່ວຍໃນການສູ້າງ, ແກູ້ໄຂ ແລະ ປັບ 

ປຸງຂ ໍ້ມູນການຝຶກສໍາລັບ Tesseract OCR (Khan & 

Khan, 2019) ໂດຍ Tesseract ເປັນເຄຼືີ່ອງມຼື  OCR ແບບ 
Open Source ອ ກຕົວນຶີ່ງທ ີ່ມ ຄວາມສາມາດໃນການຮູູ້ຈໍາ
ພຼືັ້ນຖານ ໃນຂະນະທ ີ່ jTessBoxEditor ເປັນເຄຼືີ່ອງມຼືຕົວ
ຊ່ວຍທ ີ່ມ ໜູ້າຕ່າງກຣາຟຟິກສໍາລັບຜູູ້ໃຊູ້ (Graphical User 

Interface: GUI) ແບບ Open source ທ ີ່ໃຊູ້ສາໍລັບແກູ້
ໄຂູ້ໄຟລ໌ຂ ໍ້ມູນການ ການຝຶກ ທ ີ່ໃຊູ້ໃນລະບົບການຮູູ້ຈໍາ ໄດູ້
ຮັບການອອກແບບມາໂດຍສະເພາະສໍາລັບການເຮັດວຽກ

ຮ່ວມກັບ Tesseract OCR ເຊິີ່ງເປັນເຄຼືີ່ອງມຼື OCR ທ ີ່
ພັດທະນາໂດຍ Google jTessBoxEditor ຊ່ວຍໃຫູ້ຜູູ້ໃຊູ້
ສາມາດແກູ້ໄຂໄຟລ໌ບ໋ອກ (Box) ເຊິີ່ງມ ຂ ໍ້ມູນກ່ຽວກັບຕໍາແ
ໜ່ງ ແລະ ຂະໜາດຂອງລກັສະນະ ຫ ຼື ອັກສອນແຕ່ລະຕົວໃນ
ຮູບພາບໄຟລ໌ບ໋ອກເຫ ົົ່ານ ັ້ຈໍາເປັນສໍາລັບການຝຶກ Tesseract 

OCR ໃຫູ້ຮູູ້ຈໍາຂ ໍ້ຄວາມໃນຮູບພາບໄດູ້ຢ່າງຊັດເຈນ ດູ້ວຍ 
jTessBoxEditor ຜູູ້ໃຊູ້ສາມາດເປີດໄຟລ໌ບ໋ອກ (Box) 

ສະແດງພາບທ ີ່ກ່ຽວຂູ້ອງ ແລະ ທໍາການປັບປ່ຽນ Box ດູ້ວຍ
ຕົນເອງຖູ້າຈໍາເປັນ. Tesseract ຖຶກພັດທະນາໂດຍໂປຣ
ແກຣມເມ  ທ ີ່ມ ຊຼືີ່ວ່າ Serak Shiferaw ເຊິີ່ງໂປຣແກຣມ
ເປັນໂປຣແກຣມສໍາລັບ ຝຶກ OCR Model 

(Phommachanh & Phommachanh, 2020) ແບບ
ສໍາເລັດຮູບຈາກໄຟລ໌ Tiff/Box ພູ້ອມທັງກໍານົດອັກສອນ 
ສໍາລັບ Train ໄດູ້ນໍາອ ກ ເຊິີ່ງການ Train Model ສໍາເລັດ
ຈະໄດູ້ ໄຟລ໌ Model ສໍາລັບໃຊູ້ກັບ Tesseract OCR. ນໍາ
ໃຊູ້ງານ Serak Tesseract trainer ໃນການນໍາໄຟລ໌ 
Tiff/Box ມາ Train ເປັນ OCR Model ແລະ ຕັັ້ງຄ່າຕົວ
ອັກສອນຕ່າງໆ ຂອງ Model. ເຊິີ່ງຖຼືກນໍາໃຊູ້ໃນຕົວສອນ
ລາຕິນ. 

2.2  ວທິ ການ 

 ແມ່ນການສຸ່ມປ້າຍລົດລາວ 100 ປ້າຍ ເພຼືີ່ອທໍາການ
ອ່ານໃຫູ້ເປັນຕົວເລກ ແລະ ຕົວອັກສອນ ແລະ ທົດສອບ
ຄວາມແມູ້ນຍໍໍ້າຄວາມຖຼືກຕູ້ອງຂອງອ່ານປ້າຍລົດລາວ.  
 ຂັັ້ນຕອນການທົດລອງ ດັົ່ງ ຮູບພາບທ  2  ຂັັ້ນຕອນ
ການຈົດຈໍາຕົວເລກ ແລະ ຕົວອັກສອນ ປ້າຍລົດລາວ. 

2.2.1 ກຽມຊດຸຂ ໍ້ມນູ 

- ຕົວພະຍັນຊະນະລາວປະກອບມ ທັງໝົດ: 27 ໂຕ 

- ຕົວສະຫ ະລາວປະກອບມ ທັງໝົດ: 27 ໂຕ 

- ຕົວເລກປະກອບມ ທັງໝດົ: 10 ໂຕ 

2.2.2 ຊດຸຂ ໍ້ມນູ 

 ຊ ຸ ດ ຂ  ໍ້ ມ ູ ນ ສ ໍ າ ລ ັ ບ ໃຫ ູ້  Machine Learning 

(Kumar & Kumar, 2018; Kaur & Singh,  2019) 

ຮຽນຮູ ູ້ແມ່ນຂ  ໍ້ມ ູນທ ີ່ຈະນໍາເຂ ົ ັ້ າລະບົບເພ ຼື ີ່ອເຮ ັດໃຫູ້ 
Machine Learning ຮຽນຮູູ້ໂດຍລັກສະນະຂອງຂ ໍ້ມູນຈະ
ປະກອບດູ້ວຍຄຸນລັກສະນະ (Features) ແລະ ຄໍາຕອບ
ຂອງການຮຽນຮູູ້ຊຸດຂ ໍ້ມູນນັັ້ນ (Label).  

- Label ແມ່ນຂ ໍ້ມູນທ ີ່ເຮົາຕູ້ອງການຈະຄາດເດົາ 
(Predict) ໃນ Linear Regression Model. 

- Features ແມ່ນຄຸນລັກສະນະທ ີ່
ມ ລັກສະນະສະເພາະຂອງຂ ໍ້ມູນທ ີ່ເຮົາຕູ້ອງການຈະຮຽນຮູູ້
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ໂດຍເຮົາຈະໃຊູ້ຂ ໍ້ມູນເຫ ົ ົ່ານ ັ້ໃນການ ເຝິກ ແລະ ການຄາດ
ເດົາ. 
2.2.3 ຂັັ້ນຕອນການຝກຶ 

 ນໍາໃຊູ້ jtessboxeditor ສູ້າງໄຟລ ໌Tiff/Box ຈາກ
ຊຸດຂ ໍ້ມູນ ເຊ ີ່ງໄຟລ໌ນ ັ້ຈະເປັນການຕັດຄໍາ. 
 ຫ ັງຈາກໄດູ້ໄຟລ໌ Tiff/Box ແລູ້ວກ ນໍາມາຝຶກ ໃນ
ໂປຣແກຣມ Serak Trainer ເພຼືີ່ອສູ້າງ Model OCR ທ ີ່
ສາມາດໃຊູ້ໄດູ້ກັບຫ າຍໆ Tools  

 ວິທ ການສູ້າງໄຟລ Tiff/Box ຈະແບ່ງເປັນ 2 ຮູບ
ແບບ: 

- ຮູບແບບທ 1(Tiff/Box1): ການສູ້າງ Tiff/Box 

ໂດຍແຍກແຕ່ລະຕົວພະຍັນຊະນະ ຫ ຼື ແຕ່ລະຕົວສະຫ ະ 
- ຮູບແບບທ 2(Tiff/Box2): ການສູ້າງ Tiff/Box 

ໂດຍການປະສົມພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວສະຫ ະການຝຶກ 
Tiff/Box ຈະມ ແບບ 2 ແບບ: 

- ການຝຶກແບບທ  1: train with existing box 

- ການຝຶກແບບທ  2: shape clustering 

2.2.4 ການທດົລອງ 
 ສໍາລັບຂັັ້ນຕອນການທົດລອງແມ່ນເຮົາຈະນໍາຂ ໍ້ມູນ
ຮູບປ້າຍລົດ (ຈໍາລອງ) ເຊິີ່ງປ້າຍລົດທ ີ່ເປັນຮູບພາບຈະມ ຂ ໍ້
ມູນທ ີ່ເປັນ Text ໄຟລ໌ເປັນໄຟລ໌ .txt ເປັນຂ ໍ້ມູນປ້າຍທ ີ່ເປັນ
ຕົວອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ ແລະ ຈະມ ຂ ໍ້ມູນປ້າຍລົດທ ີ່ເປັນ
ໄຟລ໌ PNG ເຊິ ີ່ງເຮົາຈະນໍາເອົາໄຟລ໌ ຂ ໍ້ມູນທ ີ່ເປັນໄຟລ໌ 
PNG ເຂ ົ ັ້ າຂະບວນການ OCR (Optical Character 

Recognition) ເປັນເຊິີ່ງຈະນໍາເອົາຂ ໍ້ມູນທ ີ່ເປັນຮູບພາບມາ
ເ ຂ ົ ັ້ າ ຂ ະ ບ ວ ນ ກ າ ນ  OCR (Optical Character 

Recognition) ເປັນຂະບວນການທ ີ່ມ ການຈັດຊຸດຂ ໍ້ມູນ
ແບ່ງອອກເປັນ 2 ແບບ: Tiff/ Box1 (ຂ  ໍ້ມູນທ ີ່ມ ຮູບແບບ
ຮູບ ແບບເປັນການແຍກສະຫະ, ພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວ
ເລກ) ແລະ Tiff/Box2 (ຂ  ໍ້ມູນທ ີ່ມການປະສົມພະຍັນ 

ຊະນະ ແລະ ສະຫະ) ແລູ້ວນ າຝຶກ. ໂດຍການຝຶກຈະປະກອບ

ມ  2 ຮູບແບບຄຼື: Train with existing box ແລະ Shape 

Clustering ເຊິີ່ງເມຼືີ່ອຜ່ານຂະບວນການ OCR (Optical 

Character Recognition) ເຮົາກ ຈະໄດູ້ຮັບຂ ໍ້ມູນອັກສອນ
ທ ີ່ຢູ ່ໃນຮູບພາບໂດຍຈະເປັນອັກສອນດິຈິຕອນທ ີ່ຜ ່ານ
ຂະບວນການມາແລູ້ວ ແລະ ນໍາເອົາຕົວອັກສອນທ ີ່ຜ່ານການ
ຝຶກທັງ 2 ຮູບແບບມາປຽບທຽບກັບອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ. 
2.2.5 ຜນົການທດົລອງ 
 ຜົນການທົດລອງຂອງການຝຶກຮູບແບບ Train 

with existing box ແລະ Shape Clustering  ແລະ ນໍາ
ໃຊູ້ຂ ໍ້ມູນທັງສອງຊຸດເຊິ ີ່ງຂ ໍ້ມູນທ ີ່ນໍາມາຝຶກປະກອບມ : 
ພະຍັນຊະນະ, ສະຫ ະ ແລະ ຕົວເລກ ຄຼື Tiff/Box1 (ຂ ໍ້ມູນ
ທ ີ່ມ ຮູບແບບເປັນການແຍກສະຫ ະ, ພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວ
ເ ລກ ) ແ ລ ະ  Tiff/Box2 (ຂ  ໍ້ ມ ູ ນທ  ີ່ ມ  ກ າ ນປ ະສົ ມ
ພະຍັນຊະນະ ແລະ ສະຫ ະ) ຜ່ານຂະບວນການ OCR ອ ງ
ຕາມຕາຕະລາງທ  4 ສັງເກດໄດູ້ຜ່ານຕາຕະລາງຈະປະກອບ
ມ  ຕົວອັກສອນຕົັ້ນແບບ 20 ຊຸດທ ີ່ເຮົານ າມາໃຊູ້ໃນການ
ຝຶກ ແລະ ຜົນລັບຂອງການຝຶກທັງສອງແບບໂດຍນໍາໃຊູ້ຊຸດ
ຂ ໍ້ມູນທັງສອງແບບ Tiff/Box1 ແລະ Tiff/Box2 ລວມມ 
ຜ ົນລ ັບທ ັງໝົດ 4 ແບບ: Train with existing box 

(Tiff/Box1), Train with existing box (Tiff/Box2), 

Shape Clustering (Tiff/Box1), Shape 

Clustering(Tiff/Box2) ເຊິີ່ງແຕ່ລະແບບຈະໃຫູ້ຜົນຮັບທ ີ່
ແຕກຕ່າງກັນ. ສໍາລັບຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ຜ່ານການຝຶກມາແລູ້ວແຕ່
ຜົນຮັບທ ີ່ຍັງບ ໍ່ເປັນທ ີ່ພຶີ່ງພ ໃຈແມ່ນມ  5 ຊຸດຂ ໍ້ມູນ: ຫ ວງນໍໍ້າ
ທາ (2), ຜົັ້ງສາລ  (2), ສາລະວັນ ເນຼືີ່ອງຈາກວ່າຂ ໍ້ຄວາມດັົ່ງ 
ກ່າວມ ຄວາມຊັບຊູ້ອນຈຶີ່ງເຮັດຜົນລັບທ ີ່ອອກມາບ ໍ່ດ ປານ 
ໃດ. ສ່ວນຊຸດຂ ໍ້ມູນອຼືີ່ນໆແມ່ນກ ໄດູ້ຜົນລັບທ ີ່ໃກູ້ຄຽງກັບ
ຊຸດຂ ໍ້ມູນຕົັ້ນແບບ ແຕ່ກ ຍັງມ ບາງຕົວອັກສອນ, ສະຫ ະ, 
ພະຍັນຊະນະ ທ ີ່ຍັງສະກົດຜິດຢູ່ບາງສ່ວນ. ສໍາລັບຕົວເລກ
ແມ່ນໄດູ້ຮັບຜົນລັບທ ີ່ດ ຫ າຍຊຸດຂ ໍ້ມູນແຕ່ລະຊຸດທ ີ່ຜ່ານການ
ຝຶກແລູ້ວມ ຄວາມແນ່ນອນຫ າຍທ ີ່ສ ຸດລູ້ວນແຕ່ແມ່ນ
ຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ເປັນຕົວເລກ.

2.2.6 ການທດົສອບຄວາມແມູ້ນຢາໍ 
 ການຄິດໄລ່ຄວາມແມູ້ນຢໍາ ແມ່ນໃຊູ້ວິທ  Levenshtein Distance Equation (Nam, 2018) 

                    leva,b(i, j) = {max(i, j)ifmin(i, j) = 0min{leva,b(i − 1, j) + 1leva,b(i, j − 1) +
1leva,b(i − 1, j − 1) + 1(αi≠bj)otherwise                (1) 

 

                           accuracyrate = (1 −
lev

(length(a),length(b))
) ∗ 100              (2) 

a: ຕົວອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ 

              b: ຕົວອັກສອນຈາກຂະບວນການ OCR 

              i: ຕໍາແໜ່ງຕົວອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ 

              j: ຕໍາແໜ່ງຕົວອັກສອນຈາກຂະບວນການ OCR 
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- Levenshtein Distance (lev): ຈໍານວນຄວາມ
ແຕກຕ່າງລະຫວ່າງ ຕົວອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ ແລະ ຕົວ
ອັກສອນຈາກຂະບວນການ OCR. 

- accuracyrate: ຄວາມແມູ້ນຢໍາລະຫວ່າງ ຕົວ
ອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ ແລະ ຕົວອັກສອນຈາກຂະບວນການ 

OCR ຄິດໄລ່ ເປັນເປີເຊັນ. 

3. ຜນົໄດູ້ຮບັ 

 ຜົນຂອງການເຝິກແບບທ  1 ຈະເຫັນໄດູ້ວ່າ 
Tiff/Box ຮູບແບບທ  1 ຈະມ ຄ່າຄວາມແມູ້ນຍ າສູງກວ່າ 
Tiff/Box ຮູບແບບທ  2 ທກຸປ້າຍລົດທ ີ່ນໍາມາທົດລອງ 
ແລະ ມ ຜົນຄ່າສະເລ່ຍຄວາມແມູ້ນຍໍາເປັນເປີເຊັນ 60.32% 
ໃນຂະນະທ ີ່ການເຝິກ Tiff/Box ຮູບແບບທ  2 ເຫັນວ່າ ຄ່າ
ຄວາມແມູ້ນຍໍາຂອງ Tiff/Box 1 ແລະ Tiff/Box 2 ມ ຄ່າ
ໃກູ້ຄຽງກັນທກຸປ້າຍລົດ ແລະ ມ ຜົນຄ່າສະເລ່ຍຄວາມແມູ້ນ 
ຍໍາເປັນເປີເຊັນ 59.11% ເຊິີ່ງເຫັນໄດູ້ວ່າຄວາມແມູ້ນຍໍາ
ຂອງຮູບແບບທ  1 ຈະສງູກວ່າ ແລະ ບ ໍ່ມ ຂັັ້ນຕອນໃນການ
ເຝິກຂ ໍ້ມູນທ ີ່ຊັບຊູ້ອນ ຖູ້າການທົດລອງມ ການເຝິກຂ ໍ້ມູນ
ຫ າຍຂຶັ້ນກ ໍ່ຈະເຮັດໃຫູ້ຜົນຂອງຮູບແບບທ  1 ມ ຄວາມ
ແມ່ນຍໍາສູງຂຶັ້ນ. 

- ການຝຶກແບບທ  1: train with existing box 

ໃນTiff/Box 2 ຮູບແບບ. ດັົ່ງຕາຕະລາງທ  2 

- ການຝຶກແບບທ  2: Shape Clustering ໃນ
Tiff/Box 2 ຮູບແບບ. ດັົ່ງຕາຕະລາງທ  3 

4. ວພິາກຜນົ  
 ການຄົັ້ນຄວູ້າກ່ຽວກັບ OCR ຂອງພາສາລາວກ ໍ່ຄຼື
ການຈຼືີ່ຈໍາຕົວອັກສອນໃນຮູບແບບຂ ໍ້ຄວາມແມ່ນຍັງບ ໍ່ແຜ່
ຫ າຍ ແລະ ເຕັກນິກການເຝິກ Machine Learning ມ ຮູບ
ແບບເຕັກນິກທ ີ່ແຕກຕ່າງກັນເຊິ ີ່ງການນໍາໃຊູ້ຂຶ ັ້ນກັບ
ຈຸດປະສົງທ ີ່ແຕກຕ່າງກັນ ແລະ ເຫັນວ່າແມ່ນມ ຄວາມແມູ້ນ
ຍໍາ 90% ຂຶັ້ນໄປ ເຊິີ່ງເຫັນວ່າມ ຄວາມແມູ້ນຍໍາສູງ ຍູ້ອນຂ ໍ້
ມູນມ ຂະໜາດໃຫຍ່ໃນການເຝິກ ແລະ ເຕັກນິກມ ຄວາມ
ຊັບຊູ້ອນ ເຮັດໃຫູ້ມ ການປະມວນຜົນໃຊູ້ເວລາຫ າຍຂຶັ້ນ 
(Kesom et al, 2018) (Beyene et al, 2019). ບົດ
ຄົັ້ນຄວູ້ານ ັ້ສຶກສາເຕັກນິກທ ີ່ບ ໍ່ມ ຄວາມຊັບຊູ້ອນ ແລະ ການ
ເຝິກຂ ໍ້ມູນບ ໍ່ຫ າຍສໍາລັບພາສາລາວ ເຊິີ່ງເຕັກນິກທ ີ່ນໍາມາໃຊູ້
ນ ັ້ແມ່ນຖຼືກນໍາໃຊູ້ກັບພາສາຕ່າງປະເທດ ເຊັົ່ນ: ພາສາລາຕິນ 
ແລະ ພາສາພຼືັ້ນເມຼືອງອຼືີ່ນໆ ເຫັນວ່າ Tesseract OCR ມ 
ຄວາມແມູ້ນຍໍາໃນລະດັບທ ີ່ໜູ້າພ ໃຈ, ເຊິີ່ງມ ຄວາມແຕກ
ຕ່າງກັບບົດຄົັ້ນຄວູ້າການນໍາໃຊູ້ເຄຼືີ່ອງມຼືໃຊູ້ໃນການອ່ານເອ 
ກະສານພາສາລາຕິນ (Khadijaelgajoui et al., 2015) 

ແມ່ນສາມາດປັບປຸງການອ່ານໄດູ້ດ  ແຕ່ຍັງບ ໍ່ທັນໄດູ້ລົງເລິກ 
ແລະ ຍັງບ ໍ່ທັນເພ ີ່ມ ລັກສະນະຂອງຟອນພາສາ. ບົດຄົັ້ນຄວູ້າ 
ອ່ານຂ ໍ້ຄວາມຈາກເອກະສານ PDF ໃນພາສາທ ີ່ມ ຊັບພະຍາ
ກອນຕໍໍ່າໂດຍໃຊູ້ຕົວອັກສອນພຼືັ້ນເມຼືອງ, ບົດຄົັ້ນ ຄວູ້າໄດູ້
ປັບປຸງການປະຕິບັດຂອງ Tesseract, ເຄຼືີ່ອງມຼືການຮັບຮູູ້
ຕົວອັກສອນໂດຍການຝຶກມັນຢູ ່ໃນຫ າຍກວ່າ 20 ຕົວ
ອ ັ ກ ສ ອ ນ ພ ຼື ັ້ ນ ເ ມ ຼື ອ ງ ໃ ນ  Tamil ແ ລ ະ  Sinhala  

(Charangan Vasantharajan et al., 2019). ວິທ ການ
ສໍາລັບການສະກັດຂ ໍ້ຄວາມຈາກເອກະສານ PDF ໂດຍໃຊູ້
ຕົວອັກສອນພຼືັ້ນເມຼືອງ. ຜູູ້ຂຽນໄດູ້ປັບປຸງການປະຕິບັດຂອງ 
Tesseract, ເຄ ຼື ີ່ອງມ ຼືການຮັບຮ ູ ູ້ຕ ົວອ ັກສອນ optical 

(OCR), ໂດຍການຝຶກອົບຮົມມັນຢູ່ໃນຫ າຍກວ່າ 20 ຕົວ
ອັກສອນພຼືັ້ນເມຼືອງໃນ Tamil ແລະ Sinhala. ວິທ ກາ ນນ ັ້
ຊ່ວຍຫ ຸດອັດຕາຄວາມຜິດພາດໃນລະດັບຕົວອັກສອນຂອງ 
Tesseract ແລະ ສະແດງໃຫູ້ເຫັນວ່າ ການໃຊູ້ຫ ັກການສໍາ
ລັບອັກສອນພຼື ັ້ນເມຼືອງໃນ Tamil ແລະ Sinhala ແມ່ນ
ສາາທດເຂົັ້ັ້າໃຈຂ ໍ້ຄວາມ ແລະ ປັັບປຸງຂະບວນການ OCR 

ແລະ ມ ວິທ ການຝຶກແບບໃໝ່. ເຄຼືີ່ອງອ່ານຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ຂຽນ
ດູ້ວຍມຼືຊ່ວຍຄົນພິການທາງສາຍຕາໂດຍການປ່ຽນຂ ໍ້ຄວາມ
ທ  ີ່ສະແກນ (hithra Selvaraj & Bhalaji Natarajan, 

2018), ພິມ ແລະ ຂຽນດູ້ວຍມຼືເປັນສຽງ. ເຄຼືີ່ອງສະແກນ
ຫນູ້າມຼືຖຼືຖຼືກນໍາໃຊູ້ເພຼືີ່ອສະແກນຂ ໍ້ຄວາມ. ແອັບພລິເຄຊັນນ ັ້
ໃຊູ້ເຄຼືີ່ອງມຼື Tesseract OCR ເພຼືີ່ອອ່ານຂ ໍ້ຄວາມຈາກຮູບ
ພາບ ແລະ ປ່ຽນເປັນສຽງເວົັ້າ. ເຄຼືີ່ອງມຼື OCR ໄດູ້ຖຼືກຝຶກ
ໃຫູ້ຮັບຮູູ້ຂ ໍ້ຄວາມທ ີ່ຂຽນດູ້ວຍມຼືສໍາລັບ ພາສາຮິນດູ ແລະ 
Bengali.  

 ຜ່ານການຝຶກທັງສອງຮູບແບບ ທັງ Train with 

existing box ແລະ Shape Clustering  ສັງເກດໄດູ້ວ່າ
ຜົນຮັບທ ີ່ທ ີ່ໄດູ້ຮັບຄວາມແມູ້ນຍໍາດ ທ ີ່ສຸດຈາກຮູບແບບ 

Train with existing box ແມ່ນການນໍາໃຊູ້ຊ ຸດຂ  ໍ້ມູນ 
Tiff/Box1 (ຂ ໍ້ມູນທ ີ່ມ ຮູບແບບເປັນການແຍກສະຫ ະ, ພະ 
ຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວເລກ), ສ່ວນຜົນລັບທ ີ່ໄດູ້ຮັບຄວາມ
ແມູ້ນຍໍາທ ີ່ດ  ທ  ີ່ສ ຸດຂອງຮູບແບບ Shape Clustering 
ແມ່ນການນໍາໃຊູ້ຊຸດຂ ໍ້ມູນ Tiff/Box2 (ຂ ໍ້ມູນທ ີ່ມ ການ
ປະສົມພະຍັນຊະນະ ແລະ ສະຫ ະ). ຈາກຜົນລັບການ
ປຽບທຽມຄວາມແມູ້ນຍໍາ ຈາກຮູບພາບທ  10 ສັງເກດໄດູ້
ວ່າ ຮູບແບບ Train with existing box ທ ີ່ນໍາໃຊູ້ຊຸດຂູ້
ມູນ Tiff/Box1 (ຂ ໍ້ມູນທ ີ່ມ ຮູບແບບເປັນການແຍກສະຫ ະ, 
ພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວເລກ) ແມ່ນມ ຄວາມແມູ້ນຍໍາຫ າຍ
ກວ່າ ຮູບແບບ Shape Clustering ທ ີ່ນໍາໃຊູ້ຊຸດຂ ໍ້ມູນ 
Tiff/Box2 (ຂ ໍ້ມູນທ ີ່ມ ການປະສົມພະຍັນຊະນະ ແລະ 
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ສະຫ ະ) ບ ໍ່ວ່າຈະເປັນເປີເຊັນຄວາມແມູ້ນຍໍາ ຫ ຼື ຜົນຮັບຜ່ານ
ການຝຶກແມ່ນ ຮູບແບບ Train with existing box ທ ີ່ນໍາ
ໃຊູ້ຊຸດຂູ້ມູນ Tiff/Box1 ເຮັດໄດູ້ດ ກວ່າຫ າຍ ເຖິງຈະໄດູ້
ຮັບຊຸດຂ ໍ້ມູນທ ີ່ຊັບຊູ້ອນແຕ່ກ ໄດູ້ຜົນຮັບທ ີ່ດ  ແລະ ໃກູ້ຄຽງ
ກັບຊຸດຂ ໍ້ມູນທ ີ່ນໍາມາຝຶກ. ຕົວຢ່າງ: ຕົວອັກສອນຕົັ້ນສະບັບ 
(ເຊກອງ, ອັດຕະປື, ຫົວພັນ, ບ ໍ່ແກູ້ວ) ເມຼືີ່ອນ  າອັກສອນຕົັ້ນ
ແບບມາທ ົດລອງໃນການຝ ຶກຮ ູບແບບ Train with 

existing box ໂດຍການນໍາໃຊູ້ຊຸດຂ ໍ້ມູນ  Tiff/Box1 ຈະ
ໄດູ້ຜົນລັບດັົ່ງນ ັ້ (ເຊກຸອຸງ, ອັດຕຸະປົ, ຫົວຜັນ, ປ ແກົວ), 
ສ່ວນຮູບແບບ Shape Clustering ທ ີ່ນໍາໃຊູ້ຊຸດຂ ໍ້ມູນ
Tiff/Box2 ແມ່ນໃຫູ້ຜົນຮັບແມ່ນ (ເຊກອດ , ອັດຣິປົ, ທົວ
ຜັນ, ບົແກົວ). ຈຸດປະສົງຂອງບົດຄູ້ນຄວູ້າແມ່ນເພຼືີ່ອນ າໃຊູ້
ເຄຼືີ່ອງມຼືທ ີ່ບ ໍ່ມ ຄວາມຊັບຊູ້ອນໃນການເຝິກຂ ໍ້ມູນ ແລະ ການ
ກະກຽມຂ ໍ້ມູນ ແລະ ສະພາບແວດລູ້ອມເຫ ົົ່ານ ັ້ແມ່ນຍັງບ ໍ່ມ 
ງານວິໄຈໃນການຈຼືີ່ຈໍາພາສາລາວ ສັງເກດເຫັນວ່າມ ຄວາມ
ແມູ້ນຍໍາສູງເຖິງ 60.32%  ແມ່ນເຮັດໄດູ້ດ ກວ່າຜົນໄດູ້ຮັບ
ຂອງຂ ໍ້ຄວາມແມ່ນຢູ່ໃນລະດັບທ ີ່ສາມາດອ່ານ, ເຂົັ້າໃຈໄດູ້ 
ແລະ ມ ຄວາມໃກູ້ຄຽງກັບຂ ໍ້ຄວາມຕົັ້ນແບບທ ີ່ນໍາມາຝຶກ. 
5. ສະຫ ຸບ 

 ເຕັກໂນໂລຊ  Optical Character Recognition 

ຫ ຼື ການຮູູ້ຈໍາອັກສອນແມ່ນມ ຄວາມທູ້າທາຍ ເນຼືີ່ອງຈາກ 
ພາສາລາວມ ເອກະລັກ ແລະ ໂຄງສູ້າງທ ີ່ຊັບຊູ້ອນ ບ ໍ່ຄຼືກັບ
ຕົວອັກສອນ ພາສາອັງກິດ ເຊິີ່ງການຄົັ້ ັ້ນຄວູ້າວິໃຈ ໄດູ້ນໍາ
ສະເໜ  ການຮູ ູ້ຈໍາຕົວອັກສອນ ພາສາລາວ ໂດຍນໍາໃຊູ້
ເຄຼື ີ່ອງມຼືການຝຶກດວູ້ຍ jTessBoxEditor ແລະ Serack 

Tesseract Trainer ແລະ ທົດລອງກັບການອ່ານປ້າຍລົດ
ໃນປະເທດລາວທ ີ່ມ ຕົວອັກສອນພາສາລາວ ແລະ ຕົວເລກ 
ໂດຍການສູ້າງໄຟລ Tiff/Box, ການຕັດຄໍາ 2 ຮູບແບບ 
ແລະ ແຕ່ລະຮູບມ ການຝຶກແບບ train with existing 

box ແລະ  shape clustering ຈາກຜົນການທົດລອງເຫັນ
ວ່າ ການຕັດຄໍາ ໂດຍແຍກແຕ່ລະຕົວພະຍັນຊະນະ-ແຕ່ລະ
ຕົວສະຫ ະ ຫ ຼື ໂດຍການປະສົມພະຍັນຊະນະ ແລະ ຕົວສະຫ ະ 
ແມ່ນມ ຜ ົນໄດູ້ຮັບທ ີ່ດ  ແຕ່ຕ ່ງການຝຶກ ສະຫ ຸບໄດູ້ວ່າ 
ສາມາດນໍາໃຊູ້ Tiff/Box ແບບທ ີ່ແຍກໂຕພະຍັນຊະນະຈະ
ມ ຄວາມໄວ, ງ່າຍໃນການຝຶກ ແລະ ຈັດການຊຸດຂ ໍ້ມູນໄດູ້
ດ ກວ່າ. ໃນຕ ໍ່ໜູ້າຈະມ ການເພ ີ່ມຊຸດຂ ໍ້ມູນໃຫູ້ຫ າຍ ແລະ 
ອ່ານກັບປ້າຍລົດທ ີ່ຖຼືກຖ່າຍຈາກຕົວຈິງ ເພຼືີ່ອໃຫູ້ມ ຄວາມ
ແມູ້ນຢໍາ ແລະ ສາມາດນໍາໃຊູ້ໄດູ້ທົົ່ວໄປ. 
6.      ຂ ໍ້ຂດັແຍງ່ 
 ຂູ້າພະເຈົັ້າໃນນາມຜູູ້ຄົ ັ້ນຄວູ້າວິທະຍາສາດ ຂ ປະຕິ 
ຍານຕົນວ່າ ຂ ໍ້ມູນທັງໝົດທ ີ່ມ ໃນບົດຄວາມວິຊາການດັົ່ງ 

ກ່າວນ ັ້ ແມ່ນບ ໍ່ມ ຂ ໍ້ຂັດແຍ່ງທາງຜົນປະໂຫຍດກັບພາກສ່ວນ
ໃດ ແລະ ບ ໍ່ໄດູ້ເອຼື ັ້ອປະໂຫຍດໃຫູ້ກັບພາກສ່ວນໃດພາກ 
ສ່ວນໜຶີ່ງ, ກ ລະນ ມ ການລະເມ ດໃນຮູບການໃດໜຶີ່ງ ຂູ້າພະ 
ເຈົັ້າມ ຄວາມຍິນດ ທ ີ່ຈະຮັບຜິດຊອບແຕ່ພຽງຜູູ້ດຽວ. 
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 ຕາຕະລາງທ  1. ຜົນການທົດລອງ  

ລໍາດັບ  
[ຮູບປ້າຍລົດ] 

 

ຕົວອັກສອນຕົັ້ນ
ສະບັບ 

ຕົວອັກສອນ ຈາກຂະບວນການ OCR 

ການຝຶກແບບທ 1 

Tiff/Box1 

ການຝຶກແບບທ 1 

Tiff/Box2 

ການຝຶກແບບທ 2 

Tiff/Box1 

ການຝຶກແບບທ 2 

Tiff/Box2 

1 
ເຊກອງ 

ຍປ  6155 

ເຊກຸອຸງ 
ຍຸປຸ 6155 

ດຸຊກຸອຸງູ 
ຍປ 6155 

ເຊກອດ  
ຍັປ 6155 

ເຊກອດ  
ຍັປ 6155 

2 
ເຊກອງ 
ຂຜ 5514 

ເຊກຸອຸງ 
ຂູຜຸ 5514 

ຫຸຊກອຸງູ 
ຂຜຸ 5514 

ເຊກຢີ 
ຂຜູ 5514 

ເຊກຢີ 
ຂຜູ 5514 

3 
ຫົວພັນ 

ຖຝ 8732 

ຫົວຜັນ 

ຖຝ 8732 

ຫົອຸຝົນ 

ຖຝ 8732 

ທົວຜັນ 

ຖຝ 8732 

ທົວຜັນ 

ຖຝ 8732 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

. 

19 
ສາລະວັນ 

ຂອ 9345 

ສຸຖອຸອັນ 

ຂູອຸ 9345 

ສຖອຸງ ນ 

ຂອຸ 9345 

ສງ ວຣົອັນ 

ຂຂ 9345 

ສງ ວຣົອັນ 

ຂຂ 9345 

20 
ອັດຕະປື 
ຍບ 5670 

ອັດຕຸຣປົ 
ຍຸບ 5670 

ອ ດຕຸພົ 
ຍບ 5670 

ອັດຮິປົ 
ຍັບ 5670 

ອັດຮິປົ 
ຍັບ 5670 

 

ຕາຕະລາງທ  2. ການຝຶກແບບທ 1: train with existing box ໃນTiff/Box 2 ຮູບແບບ 

 

ລໍາດັບ 

[ຮູບປ້າຍລົດ] 
Tiff/Box ຮູບແບບທ 1 Tiff/Box ຮູບແບບທ 2 

Levenshtein Distance accuracyrate Levenshtein Distance accuracyrate 

1 6 66.67% 7 61.11% 

2 6 66.67% 7 61.11% 

3 3 80.00% 6 62.50% 

4 6 64.71% 9 52.63% 

5 5 72.22% 6 62.50% 

6 10 50.00% 13 40.91% 

7 9 52.63% 11 42.11% 

8 7 61.11% 10 47.37% 

9 6 62.50% 8 52.94% 

10 8 57.89% 8 52.94% 

11 6 66.67% 9 55.00% 

12 11 45.00% 13 40.91% 

13 8 57.89% 12 42.86% 

14 6 64.71% 7 58.82% 

15 11 45.00% 12 40.00% 

16 5 68.75% 8 52.94% 

17 9 43.75% 10 37.50% 

18 9 59.09% 12 50.00% 

19 9 52.63% 8 52.94% 

20 6 66.67% 6 62.50% 
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ຕາຕະລາງທ  3. ການຝຶກແບບທ 2: Shape Clustering ໃນTiff/Box 2 ຮູບແບບ 

ລໍາດັບ 

[ຮູບປ້າຍ
ລົດ] 

Tiff/Box ຮູບແບບທ 1 Tiff/Box ຮູບແບບທ 2 

Levenshtein Distance accuracyrate Levenshtein Distance accuracyrate 

1 5 68.75% 5 68.75% 

2 5 66.67% 5 66.67% 

3 4 73.33% 4 73.33% 

4 5 64.29% 5 64.29% 

5 5 68.75% 5 68.75% 

6 7 58.82% 7 58.82% 

7 9 43.75% 8 55.56% 

8 7 58.82% 7 58.82% 

9 8 55.56% 7 58.82% 

10 8 55.56% 7 58.82% 

11 6 68.42% 6 68.42% 

12 15 28.57% 15 28.57% 

13 6 62.50% 6 62.50% 

14 5 66.67% 5 66.67% 

15 8 52.94% 8 52.94% 

16 5 66.67% 5 66.67% 

17 9 43.75% 9 43.75% 

18 8 63.64% 8 63.64% 

19 9 50.00% 9 50.00% 

20 6 64.71% 6 64.71% 

 

 

 

ຮູບພາບທ  1: ຕົວຢ່າງ ປາ້ຍລົດລາວ 
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ຮູບພາບທ  2: ຂັັ໊ນຕອນການຈົດຈໍາຕົວເລກ ແລະ ຕົວອັກສອນ ປ້າຍລົດລາວ 

 

 

ຮູບພາບທ  3: ຊຸດຂ ໍ້ມູນ 
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ຮູບພາບທ  4: ຕົວຢ່າງການສູ້າງ Tiff/Box ຕາມຊຸດຂ ໍ້ມູນ 

 

 

 

 

ຮູບພາບທ  5: ສະແດງເປີເຊັນຄວາມແມູ້ນຍໍາການຝຶກແບບທ 1 train with existing box ໃນTiff/Box 2 ຮູບແບບ 
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ຮູບພາບທ  6: ສະແດງເປີເຊັນຄວາມແມູ້ນຍໍາການຝຶກແບບທ 2 Shape Clustering ໃນTiff/Box 2 ຮູບແບບ 

 

 

ຮູບພາບທ  7: ສະແດງເປີເຊັນການປຽບທຽມຄວາມແມູ້ນຍໍາຂອງທັງສອງຮູບແບບ 


